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Tek degiskenli ¢6ztimlemeler yerine ¢ok degiskenli ¢6ziimlemelerin yayginlastigi giintimiizde bu yéntemlerin en ¢ok
uygulandigr alanlardan birisi de saglik konusudur. Bu caligma ile saglik alaninda lojistik regresyon ¢6zimlemesinin
tanitimi yaninda saglik alaninda bir uygulamanin da sunumu amaglanmaktadir.

Lojistik regresyon yénteminin bir uygulamast olarak Dicle Universitesi Tip Fakiiltesinde gorev yapmakta olan
akademik personel ve diger saglik personelinden toplam 462 kisilik calisma grubuna kan bagist hakkindaki bilgi,
tutum ve davraniglarint sorgulamak amactyla 21 sorudan olusan bir anket formu uygulandi. Anket sotularina verilen
cevaplarin degerlendirilmesi icin iki asamali lojistik regresyon yontemi uygulandi.

Aragtirma sonucunda birinci ve ikinci ¢éziimlemelerde dogru siniflandirma oranlart sirastyla %89.00 ve %86.6 olarak
bulundu.

Sonug olarak ; lojistik regresyon, klinik uygulamalarda elde edilen degiskenlerin her zaman sireklilik géstermemesi ve
yontemin bu degiskenlerle ¢6ziimleme yapabilmesi nedeniyle son yillarda 6nemini arttirmaktadir.

Anahtar Kelimeler: Lojistik regresyon, Kan bagisi, Saglik personeli

Evaluation of the Knowledge Level, Attitude and Behaviour on Blood Donation of Health Staff By
Multivariate Logistic Regression

Today, instead of univariate analyses, multivariate analyses have become more commonly used, and health is one of
the areas where these methods are most widely applied. In this study, we aimed an introduction of logistic
regression analysis and a presentation of an application in the area of health.

As an application of logistic regression method, a questionnaire including 21 items, which were answered by 462
academic and other health staff, was applied in the Medical Faculty in order to Dicle University to evaluate the
knowledge level, attitude and behaviour on blood donation. Two staged logistic regression method was applied to
evaluate the answers obtained from the questionnaire.

As a result of the study, percentage correction values for the first and the second analysis were found as 89.0 % and
86.6 %, respectively.

In conclusion, the importance of logistic regression is increasing in the recent yeats because the variables obtained
in the clinic application data are not continuous, and by this method we are able to make analyses using these
multivariables.
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Gunumiz arastirmalarinda elde edilen verilerin ¢ok degiskenli bir yapida olmast ileri istatistik yontemlerin
kullanilmasini  gerektirmektedir. Cok degiskenli istatistik yontemler ancak dogru secildigi ve varsayimlari
dogrultusunda kullanildiklarinda, dogru ve duyatl sonuglar elde edilebilir. Tersi durum ise yanlis sonuglarin elde
edilmesi olasiligi olduk¢a yiksektir. Son yillarda bilgisayarlarin sagladigr kolayliklar ve gelistirilen istatistik paket
programlar, maalesef ilgili yontemlerin yanls kullanilmasina 6nemli katkida bulunmaktadir..

Lojistik  regresyon, klinik uygulamalarda elde edilen degiskenlerin her zaman sireklilik géstermemesi ve lojistik
regresyon yonteminin bu degiskenlerle ¢éziimlemede basarili olmasi nedeniyle son yillarda énemini arttirmistir.
Varsayim kisitlamast olmamast, bu yoénteme olan ilgiyi arttirmaktadir. Bu nedenle, ¢calismamizda kisilerin kan bagist ile
ilgili bilgi, tutum ve davranislarini degerlendiren degiskenler Lojistik regresyon yontemi ile degerlendirildi. Lojistik
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Akkus ve ark

Regresyon ¢6zimlemesi, temelde bir regresyon
¢oztimlemesi olmakla birlikte bir ayirict ¢éziimleme
yontemi olma 6zelligi de tagimaktadir.!

Cok degiskenli istatistik; inceleme konusu olayt bir
butin olarak ele almakta ve bitinligi saglayan
degiskenlerin bagimlilik yapisint aciklamaya calisir. Bu
durumda ¢ok degiskenli istatistigin en O6nemli
amacinin degiskenler arasindaki bagimlhilik yapisint
incelemek oldugu iddia edilmektedir.?

Cok degiskenli veri c¢ézimlemesi yOntemlerinin
kullaniminin 6nemli oranda artmasinin arkasinda bir
¢ok neden bulunmaktadir. Bilgisayar teknolojisi glici
ve yliksek kalitede istatistiksel paket programlarin
(SPSS, SAS, MINITAB gibi) varhigl, karmasik
verilerin ¢ok sayidaki niteliklerini ¢6ziimlemeyi ve
yorumlamayt  kolaylastirmistir.? Guntmizde tek
degisken yasast ile birlikte  ¢ok degisken yasasina
6nem giderek artma  egilimindedir.*  Bilimsel
arastirmalarda ¢ok degiskenli ¢ozimlemeler daha
siklikla kullanilmaya baslamigtir.> ¢

Lojistik regresyon ¢oziimlemesi, siniflama ve atama
islemi yapmaya yardimct olan Dbir regresyon
yontemidir. Normal dagilim varsaymmi, sireklilik
varsayimt  On  kosullart  bulunmamaktadir. Lojistik
regresyon ile bagimli degisken Uzerinde bagimsiz
degiskenlerin etkileri olasiik olarak belirlenerek risk
faktorlerinin  olasilik olarak beliflenmesi saglanir.”
Lojistik  regresyon; kategorik ve ikili (binary,
dichotomous), tglii ve ¢oklu kategorilerde gézlendigi
durumlarda yanit degiskenin bagimsiz degiskenlerle
neden sonug iliskisini belitlemede yaratrlanilan bir
yontemdir.”

GEREC VE YONTEM

Universitemiz Tip Fakiiltesi biinyesinde 6gretim iiyesi
ya da elemanlari ile saglik personeli toplam sayist
1155'dir. Caligmaya tim personel dikkate alinarak
tabakali rastgele 6rnekleme yontemine gére secilen
462 kisi dahil edildi ve kendilerinden kan bagist
hakkindaki bilgi, tutum ve davraniglarini Slgmeye
yonelik 21 sorudan olusan bir anket formunu
cevaplamalart istendi. Bunun icin PERT(program
Evaluation and Review Technique) yOntemi
kullaniddi.®? Calismada cinsiyet(x1), yas (x2), saglik
alanindaki goérevi (x3), kan bagisinin saghiga yararl
olup olmadigt (x4), gonilli kan verme (x5), kan
bagisinda bulunma (x6), kan bagisinda bulunma sayisi
(x7), kan almada zorunlu bir durumda karst karsiya
kalma riski (x8), kan bagust ile kurtulabilecek yakinini
kaybetme (x9), baskasinin kani ile yasama (x10), kan
bagisinin  nereye ve nasil yapiddigi (x11), belirli
araliklarla kan vermenin sagliga yarart (x12), kan
vermenin yarart varsa ne kadar fayda saglayacagi
(x13), bugtine kadar kan bagisinda bulunma gerekliligi
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(x14), hastane, doktor, hemsire, igne v.b. korkusunun
olup olmadigi (x15), kan testi yaptirmak icin kan
bagisinda bulunmus olma (x16), acil durumlarda
gerekli kanin kan bankasinda tutulacagt (x17), kan
grubunun  toplumda  gbrilme  sikhg  (x18),
gerektiginde  kan ihtiyacinin  kan  bankasinda
bulunmast (x19), kan bagisi ile yapilan yayinlarin
yeterliligi (x20), kan bagist ile ilgili bir dersin verilmesi
hakkindaki goris (x21) degiskenleri incelendi.

Vertilerin ¢6ztiimlemesi icin SPSS 10.0(SPSSFW, SPSS
Inc., Chicago, Il., USA) paket programi kullanild:
Kategorik  degiskenlerin  referans  gruplart  ve
katsayilarin bulunmast icin yoéntem belirlendi. Bu
degiskenlere  lojistik  regresyon  ¢6zimlemesi
uygulanarak regresyon katsayiari, Wald istatistigi ve
serbestlik  dereceleri, standart hata, %95 gliven
araliklari, odss oranlart yaninda dogru siniflandirma
oranlart hesaplandu.

BULGULAR VE TARTISMA

Kurulan  modellerde  temel  amag,  bagiml
degiskendeki degisimi(varyasyonu) en iyi agtklayan ya
da bagmmli degiskenin cesitli diizeylerini birbirinden
ayirt etmede etkili olabilecek bagimsiz degiskenlerin
secimidir. Bu amacla 20 bagimsiz degisken teker teker
modele alnarak bu degiskenlere ait odds oranlarinin
%95 olasilik giiven araliklari, Wald istatistigi olasihig,
standart  hata, degiskenlere iliskin  regresyon
katsayilarinin ~ serbestlik  dereceleri ve 6nemlilik
dizeyleri verildi. S6z konusu p degeri 0.25” ten kugiik
olan (p<0.25) degiskenler c¢ok degiskenli lojistik
regtesyon modeline alindi.’Coziimlemede  bitinci
asamada tim degiskenler modele alindi ve degisken
eleme yontemi kullanilmad.

Bagimli ve bagimsiz degiskenler dikkate alinarak
lojistik  regresyon ¢Oziimlemesi yapildt ve ilgili
regresyon denklemi bulundu. Ayirt etme islemini
yapan denklemin siniflandirmadaki basart oranini
gosteren sonuglar Tablo 1 ‘deki gibidir.

Tablol. Bagimli degisken y icin siniflandirma sonuglart
#

Gozlenen Tahmin edilen Dogrulama orani(%)
0 1
0 171 5 97.16
1 18 15 45.45
Genel 89.00

Kan bagist ile ilgili anket formundan elde edilen
verilere lojistik regresyon yontemi uygulandt
Uygulama sonucunda denklemdeki degiskenlere ait
katsayilar, standart hatalar, Wald istatistikleri, Wald
istatistigine ait serbestlik dereceleri, katsayilara iliskin
onemlilik dizeyleri (p), R degetleri, Exp(B) ve %95
gliven aralik degerleri Tablo 2 ’de sunuldu.
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Tablo 2 . Kan bagst ile ilgili anket formundan elde edilen verilere ait lojistik regresyon ¢6ziimlemesinden elde edilen sonuglar

Degisken B S.Hata Wald Sd P R Exp(B) %95 Giiven Aralig1
X1(1) -1148 7782 0217 1 .8828 .0000 .8916 1940 4.0984
X2 -.0499 .0516 9372 1 .3330 .0000 9513 .8598 1.0525
X3 7258 6 7137 .0000 0974 79.4101
X3(1) 1.0229 1.7101 .3578 1 .5497 .0000 2.7813 1077 10.8084
X3(2) 0759 1.1757 .0042 1 .9485 .0000 1.0789 .0153 3.8328
X3(3) -1.4171 1.4085 0122 1 3144 .0000 2424 0134 19.6459
X3(4) -.6692 1.8608 1293 1 7191 .0000 5121 1198 4.8612
X3(5) -.2702 9447 .0818 1 7749 .0000 7632 .0321 1.9271
X3(6) -1.3920 1.0449 7746 1 .1828 .0000 .2486 .0089 38.5281
X4(1) -.5349 2.1359 .0627 1 .8023 .0000 .5857 .0217 2.4914
X5(1) -1.4577 1.2095 4526 1 2281 .0000 2328 .0000 *
X6 .9465 5 1592 .0000 1471 7.9507
Xo(1) -7.3392 99.6456 .0054 1 9413 .0000 .0006 .6204 24.1019
X6(2) 0782 1.0179 .0059 1 .9388 .0000 1.0813 .0290 2.7250
X6(3) 1.3525 .9336 .0986 1 1474 .0233 3.8669 2411 18.6860
X6(4) -1.2685 1.1586 .1985 1 2736 .0000 2813 .9847 1.0265
X6(5) 7527 1.1098 4600 1 4976 .0000 2.1227 .0000 *
X7 .0054 .0106 .2570 1 .6122 .0000 1.0054 0611 13.8335
X8(1) -7.0315 33.2473 .0447 1 .8325 .0000 .0009 .0000 *
X9(1) -.0842 1.3833 .0037 1 9515 .0000 9193 .0000 *
X10 0464 2 9771 .0000 .0091 2171
X10(1) -19.8737 114.0210 .0304 1 .8616 .0000 .0000 9617 1.0029
X10(2) -26.2968 124.7886 0444 1 .8331 .0000 .0000 4246 4.7784
X11(1) -3.1109 .8080 4.8225 1 .0001 -2652 .0446 A111 18.7800
X12 -.0181 .0107 2.8415 1 .0919 -.0679 .9821 .0000 *
X13(1) .3538 .6175 .3283 1 .5667 .0000 1.4245 .5242 23.7678
X14(1) 1.0219 9750 1.0986 1 2946 .0000 2.7784 .6002 46.7634
X15(1) -11.6309 55.4074 .0441 1 .8337 .0000 .0000 0741 1.6632
X16 2.2690 2 3216 .0000 .3689 212.1545
X16(1) 1.2612 9730 1.6799 1 1949 .0000 3.5296 2231 131.3550
X16(2) 1.6673 1.1111 2.2517 1 1335 0372 5.2979 .0000 *
X17(1) -1.0467 .7936 1.7396 1 1872 .0000 3511 .0000 *
X18 1.9612 2 3751 .0000 .0000 *
X18(1) 2.1800 1.6211 1.8084 1 1787 .0000 8.8465 .0000 *
X18(2) 1,6889 1.6271 1.0774 1 2993 .0000 5.4133 .0000 *
X19 1.3182 4 .8583 .0000 1940 4.0984
X19(1) -9372 140.9066 .0000 1 .9947 .0000 3917 .8598 1.0525
X19(2) 6.6103 99.6400 .0044 1 9471 .0000 742.6917 0974 79.4101
X19(3) 5.8401 99.6434 .0034 1 .9533 .0000 343.8092 1077 10.8084
X19(4) 6.5804 99.6438 .0044 1 9473 .0000 720.7967 .0153 3.8328
X20(1) 7.1168 44.8495 0252 1 .8739 .0000 1232.5106 0134 19.6459
Sabit 9.1739 157.9434 .0034 1 .9537 1198 4.8612

-2 Log olabilirlik = 182.316 ;  *:>10000 ; sd:serbestlik derecesi

Tablo 2’deki ¢ok degiskenli lojistik regresyon
¢oziimlemesi  sonucunda, degiskenlerin  tamami
modele alindi  ve degisken eleme yOntemi

kullanilmadi. Bu strecte Hosmer and LLemeshow’un ?
o6nermis oldugu p<0.25 6nemlilik dizeyi dikkate
alindiginda, bagimsiz degiskenlerden X3, X6, X11,
X12, X16, X17 ve X18 degiskenlerinin denkleme
6nemli katkilarda bulundugu ve bu nedenle denkleme
alinmast gerektigine karar verildi. Onemli bulunan s6z
konusu yedi degisken disindaki degiskenlere ait
katsayilar dikkate alinan p <0.25 6lgiitiine uymadiklar
icin, denkleme alinmadilar. Istatistiksel acidan
o6nemsiz  bulunan bu  degiskenlerin  denkleme
katkilarinin olmadiklart séylenebilir.

Tablo 2’ de verilen lojistik regresyon katsayilarindan
olusan denklemin, siniflandirmadaki sonuglart Tablo
1" de verilmisti. Bu sonuglara gore, Tablo 2’de
bulunan ve X3, X6, X11, X12, X16, X17 ve X18

#
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degiskenlerin katsayilarindan olugan lojistik regresyon
denkleminin siniflandirma basarisinin % 89.00 oldugu
belitlendi. Bu siniflandirmaya iliskin basart oran
bulunurken, bagimli degiskenin ikili dizeyi dikkate
alinarak iki grup olusturan veriler denkleme konuldu
ve grup numaralart bilinen bireyler siniflandirmaya
tabi tutuldular. Dogru smiflandirma sonucuna gore,
siniflandirma orant elde edildi.

Lojistik regresyon yonteminin iki islevinin oldugu
hatitlanmalidir.  Bu  islevlerden birincisi, bagimli
degiskeni actklayan bagimsiz degiskenlerin regresyon
esitligini bulmaktir. ikinci 6nemli islevi ise, bagimlt
degiskendeki diizey dikkate alinarak smniflandirma
yapmasidi.

Lojistik  regresyon ¢Oziimlemesinde modele tim

degiskenlerin katilmast ve buna gore
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degerlendirmelerin  yapilabilmesi adimsal

¢6ztimlemeler de yapilabilmektedir.

yaninda

Coziimlemenin ikinci agsamasinda, geriye dogru segim
(backward  selection) yontemi  kullanildi.  Bu
¢oziimlemede tim degiskenler modele katildi.
Modelden ¢tkan degiskenin tekrar modele girme sanst
olmadigt bu ¢bézimlemede, adimsal  sonuglar
hesaplandi. Sonug olarak modelde tutulan degiskenler
ve bu degiskenlere iligkin ¢6ztimleme sonuglart Tablo
3’de sunuldugu gibidir.

Geriye dogru secim yontemi ile X11, X12 ve X16
degiskenleri modelde birakilirken diger degiskenler
degisik adimlarda model disinda birakildilar (Tablo 3).

Tablo 3’ ¢ gore denklemde tutulan degiskenlerin
katsayilar1 p<0.25 Olcltiine gbre 6nemli bulundu.
Tabloda ayrica katsayilarin = Wald  istatistiginin
onemlilik diizeyleri de yer almaktadir.

Geriye dogru se¢im yontemi kullanilarak elde edilen
modelin dogru smiflandirma  orant %86.6 olarak
hesaplandi. Bu hesaplama sonucu 1., 5., 10., 15. ve
sonuncu adimda elde edilen siniflandirma ve dogru
siniflandirma degerleri  Tablo 4 de
gortlmektedir.

orani

Tablo 4 incelendiginde geriye dogru se¢im yonteminin
18 adimda gergeklestirildigi gortilmektedir. En  son
¢ozlimlemede olusan denkleme ait sonuglara gore
geriye dogru secim yonteminin  buldugu dogru
siniflandirma orant %86.6 oldugu goriilmektedir.

Uygulamalarda ¢ok degiskenli analizlerin kullanilmasi
daha iyi sonuglar vermektedir. Bu nedenle analizlerin
planlamast asamasinda modellerin  ¢ok degiskenli
analizlere uygun olarak secilmesi degiskenler hakkinda
ayrintili bilgi edinilmesi ve dogru kararlara ulasiimast
bakimindan 6nemli ve gerekli bir yaklasim olut.

Cok degiskenli istatistiksel verilerin siniflandirilmast bu
verilere uygulanabilecek cesitli istatistiksel yontemler icin
gerekli ve yararh bilgiler verir. Lojistik regresyon
¢bziimlemesi  yardimiyla, bagimsiz degiskenlerle
bagimli degisken arasindaki iligki risk yo6ntinden
incelenebilmektedir.

Calismamizda kan bagist hakkinda kisilerin  bilgi,
tutum ve davranglart ile ilgili 462 kisiye ait 21
degisken elde edildi. Bu degiskenlerimizin 18’ i kesikli
degisken Ozelligindeydi. Geriye kalan g ise
surekliydi. Bagimli degiskenimiz ikili dizeyi ifade
etmektedir.

Tablo 4. Geriye dogru se¢im yontemi ile elde edilen smniflandirma
sonuglart

Gozlenen Tahmin edilen
Y Dogrulama
0.00 1.00 Orani %

Adim1 Y 0.00 171 5 97.2
1.00 18 15 45.5

Tiim Oran 89.0

Adim5 Y 0.00 171 5 97.2
1.00 18 15 45.5

Tiim Oran 89.0

Adim10 Y 0.00 172 4 97.7
1.00 23 10 30.3

Tiim Oran 87.1

Adim15 Y 0.00 172 4 97.7
1.00 22 1 33.3

Tiim Oran 87.6

Adim 18 Y 0.00 171 5 97.2
1.00 23 10 30.3

Tiim Oran 86.6

Degiskenlerin iyi bir sekilde tanimlanmasi, ne tiir bir
ozellik gosterdiginin  incelenmesi, yapilacak olan
coziimlemeler icin ¢ok Onemli bir baslangict
olusturmaktadir. Ozelligi iyi bir sekilde bilinmeyen
degiskenlerin  hazirlanacak olan ve 6n kosullan
gerektiren cok degiskenli istatistik yontemler icin
6nemli bir baslangictir.

Modele tim degiskenlerin alindigt ¢6ziimlemeye
iliskin siniflandirma sonuclart Tablo 1’ de sunuldu.
Tablo 1’ deki siniflandirma su sekilde gerceklestirildi.
Lojistik  regresyon yonteminin  bulmus oldugu
regresyon modeli kullaniarak bagimli degiskendeki
ikili dizeyin olusturdugu iki grup veri modele
konulmus, modelin bu siniflandirmayr ne kadar dogru
gerceklestirdigi bulunmustur. Coztimlemede
katsayilar1 Tablo 2’de verilen model kullanilarak
yapilan bu smiflandirmanin basarisinin Tablo 1’de
%89.00 oldugu gorilmektedir.

Tablo 3. Geriye dogru secim yontemi kullanilarak lojistik regresyon ¢6ziimlemesi sonuglart

Degisken B S.Hata Wald sd P R Exp (B) %95 Giiven Aralig1
x11 (1) -2.333 0.553 17.819 1 0..000 -0.295 0.097 0.033 0.287
x12 -0.023 0.009 6.629 1 0.010 -0.159 0.977 0.960 0.994
x16 3.781 2 0.151 0.000

x16 (1) 1.250 0.837 2.232 1 0.135 0.036 3.492 0.677 18.005
x16 (2) 1.732 0.896 3.732 1 0.053 0.098 5.651 0.975 32.750
Sabit 0.047 0.910 0.003 1 0.959

-2 Log olabilirlik = 182.316
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Yukarida ifade edildigi gibi, lojistik regresyon
¢6ztimlemesinin 6nemli islevlerinden birisi de bagimli

ve bagimsiz  degiskenler arasinda  regresyon
denklemini  bulmaktir. Coézimlemede —regresyon

modelinin katsayilarina iliskin ¢6ziimleme sonuglar
Tablo 2’de verildi. Hosmer ve Lemeshow, lojistik
regresyon ¢Oziimlemesinde degiskenlerin  modele
alinma kosulu olarak p<0.25 o6nerilmektedir. Bu
calismada da Hosmer ve Lemeshow’un Onermis
oldugu bu 6lciite gbre model degiskenleri secildiginde
modele alinmast gereken bagimsiz degiskenlerin, X3,
X0, X11, X12, X16, X17 ve X18 oldugu belirlendi.
Bu degiskenlere iliskin p degerlerinin  p<0.25
kosulunu  sagladiklart  gorilmektedir (Tablo  2).
Katsayilarin ~ 6nemli  olup  olmadiklarina  karar
verilirken degisken diizeyleri de dikkate alindi.Bagimli
degiskeni ifade eden ve katsayidart 6nemli bulunan
bagimsiz degiskenler sirastyla saglik alanindaki gorev
(X3), kan bagisinin kag kez yapildigt (X6), X11; belitli
araliklarla kan vermenin sagliga yararlart (X11), kan
vermenin sagladigt yararin yizde orani (X12), gerekli
kan  gereksiniminin  6nceden kan  bankasinda
bulundurulmast (X16), kan grubunu toplumdaki
gozleme sikhigt (X17), toplumda az gozlenen kan
grubuna sahip kisilerin  birbirlerinin adreslerinin
bilinmesi (X18) degiskenleri idi.

Bu degiskenlerin  bagimli  degisken tzerindeki
agirliklaring ifade eden katsayilar Tablo 2’ de verildi.
Geriye dogru secim yontemi genelde tim degiskenlerin
modele alindiginda, modelde ¢ok sayida bagimsiz
degisken  tutuldugu  durumlarda  uygulanan  bir
yontemdir. Bu yontemin sonuglarna gore 18 inci
adimda dogru siniflandirma orant %86.6 olarak bulundu
(Tablo 4).

Modelde tutulan degiskenleri gésteren sirastyla X11,
X12 ve XI16 degiskenlerin  modele alindig
gorilmektedir. Bu degiskenler ise belitli araliklarla kan
vermenin saghga yararlart (X11), kan vermenin
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sagladigt yararin yizde oramt (X12), gerekli kan
gereksiniminin onceden kan bankasinda

bulundurulmas: (X16) dir(Tablo 3).

Bagimli degiskenin kesikli degerler alan degisken
oldugu durumlarda lojistik regresyon ¢6zimlemesi
onerilmektedir. 10-13

Sonug olarak; klinik uygulamalarda verileri temsil eden
degiskenlerin kesikli deger alabilen degiskenler olmasi
durumunda hem tek degiskenli lojistik ¢Oziimlemesi
hem de diger istatistiksel ¢Oziimlemelere gére daha
givenilir sonuglar saglamast agisindan ¢ok degiskenli
lojistik regresyon ¢oziimlemesinin kullanidmasi en uygun
yontem olarak goriilmektedir.
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